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Resumen

Estainvestigacion trata sobrelos factores que determinan la probabilidad de
queun hogar dominicano esté bancarizado. Seutilizan datos dela Encuesta
de Cultura Econdmicay Financiera 2014 del Banco Central dela Repiublica
Dominicana. Los resultados indican incidencia relevante devariables rela-
tivas a actitudes financieras, como la vigilancia de asuntos financieros y la
verificacion previa de capacidad de pago, y situacion laboral.
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1.INTRODUCCION

n los ultimos afnos, han convergido una serie de iniciativas,
tanto delsector publico comodel privado, dirigidasa promover
labancarizacién en Republica Dominicana. En este trabajo la
bancarizacién se define como la posesién de al menos un producto
financiero por parte de un hogar dominicano —por cualquiera de
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susmiembros—. Lasiniciativas van desde politicas regulatorias hasta
programas de educacién financiera.

Estas iniciativas han estado motivadas por los bajos grados de
bancarizacién calculados para la Repuiblica Dominicana. En este
sentido, la Encuesta de Cultura Econémicay Financiera 2014 reali-
zada por el Banco Central de la Republica Dominicana arrojé que
alrededor de un 62% de los hogares dominicanos poseen al menos
un instrumento del sector bancario, lo cual en su escenario mas
conservadorimplicariaunatasadebancarizaciéon porindividuo de
aproximadamente el 31 por ciento.

Segun datos de la encuesta Global Findex del Banco Mundial
2014, un 54% de la poblacién adulta de la Republica Dominicana
report6 habertenido acceso aalgin crédito durante los tiltimos 12
meses, de los cuales un 18.2% realiz6 este tipo de operaciones por
intermedio de instituciones financieras formales, mientras que un
20.9% (13.5% en 2011) accedié mediante de losllamados prestamis-
tasinformales, valor que es superior al promedio mundial (4.6%), asi
como alacifra correspondiente del grupo de los paises de América
Latinay el Caribe (4.7%). Un fenémeno parecido sereplicadellado
delosinstrumentos de depésito, senalando que un 57% respondié
haber ahorrado, de los cuales el 26.5% utilizé instituciones finan-
cieras formales para tales propositos.

En este contexto de bajabancarizacién enlaRepublicaDominica-
naydelaexistenciadeiniciativasaplicadas parasu promocion, per-
siste una ausencia de investigaciones académicas que sirva de guia
para establecer lineamientos para el disefio de esfuerzos de mayor
escalaycoordinacién, tales comolas estrategias de educacién finan-
ciera e inclusién financiera. En ese orden, esta investigacion tiene
como objetivo proveer un primer marco analitico para construir el
didlogo de politicas publicas sobre la bancarizacién, con base en el
estudio de los factores que determinan el grado de la misma.

Paratales efectos, utilizamoslos datos recopilados porla Encues-
ta de Cultura Econémicay Financiera 2014 realizada por el Banco
Central de la Republica Dominicana, con el fin de estimar mode-
los de respuesta binaria que permitan responder sobre los factores
que inciden en la probabilidad de que un hogar dominicano posea
al menos un producto bancario, comenzando con una estimacién
base que gradualmente se robustece mediante laaplicacién de téc-
nicas que evaliian la presencia de heterocedasticidad, endogenei-
dadysesgo de seleccion.
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Con este proposito, estainvestigacién se presentaorganizadaen
cuatro secciones adicionales a esta introduccién. La seccién 2 mo-
tiva este estudio mediante la presentacién de bibliografia relacio-
nada con los beneficios del desarrollo financiero, posteriormente
abordalosfactoresdeterminantes de dicho desarrollo. Laseccién 3
presentala descripciény el contexto de los datos utilizados. La sec-
cién 4 contienelosresultados de las estimaciones probabilisticas, el
analisis de losresultados obtenidosysusimplicaciones en términos
de politicas publicas. Finalmente, laseccién b recopilalos hallazgos
encontrados, las acciones de politicas que se recomiendan y suge-
rencias para futuras investigaciones.

2. INVESTIGACIONES PREVIAS

Existe un conjunto de investigaciones que han descrito las ventajas
del desarrollo financiero —del cualla bancarizacién es parte— para
la promocién del bienestar econémico en diversas formas. En ese
conjunto pueden citarse los trabajos teéricos de Banerjeey Newman
(1993), Lloyd-Ellis y Bernhardt (2000), Cagettiy De Nardi (2006),
Buera et al. (2011, 2012), Moll (2014) y Dabla-Norris et al. (2015), en
losquese establecenvinculos entre el desarrollo financieroyla pro-
ductividad, yelrendimiento laboral, asi como del desarrollo finan-
ciero con el crecimiento econémico agregado.

Asimismo, existen investigaciones empiricas que enfatizanlaim-
portancia del desarrollo financiero parala expansién econémicaa
largo plazo, como son las investigaciones de Levine (2005), Beck et
al. (2000) y King y Levine (1993); en el tépico de la predictibilidad
delosdepésitosylaresilienciadel consumo, se afladen lasinvestiga-
ciones de Hany Melecky (2013) y Mehrotray Yetman (2015).

Igualmente, los estudios empiricos han centrado esfuerzos en el
uso de encuestas e informaciones de mayor granularidad, parain-
vestigar sobre los factores subyacentes enlos procesosdeaccesoalos
serviciosfinancieros. En ese orden, pueden citarselasinvestigaciones
de Devlin (2005) y Hogarth et al. (2005), en las que se concluye que
la exclusién financiera se encuentraasociadaalasituaciénlaboral,
niveles de ingreso, régimen de tenencia del hogar, patrimonio, es-
tado civil, educacién, razay edad. De manera similar, Fungacovdy
Weill (2015), Weilly Zins (2016) yRodriguez-RagayRiafio-Rodriguez
(2016) determinaron que, parael caso de China, Africay Colombia,
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el acceso a los productos financieros se vincula con el ingreso, la
educacion, la estabilidad laboral, la edad y el sexo. Por otra parte,
eltrabajo de Allen et al. (2012) provee de evidencia de que el acceso
alas cuentas se encuentra determinado porlos costos reducidos de
estas, mayor proximidad alos intermediarios financieros, un régi-
men legal que asegure los derechos y un entorno politico estable.

Para el caso de la educacién financiera como factor del acceso a
los productos bancarios, se encuentranlosaportes de Lusardiy Mit-
chell (2007, 2009), Alessie et al. (2011) y Klapper et al. (2013), en los
cuales se obtiene evidencia de que la participacién en los mercados
financieros aumenta con el grado de alfabetizacién financiera, en
contraste con el sefialamiento de XuyZia (2012), que aseguraque no
esclaralarelacién entre educacién financieraylatenenciade cuen-
tabancaria, aunquelosautoresrefieren diversos trabajos en que di-
cha educacién fomenta el ahorro en individuos de bajos ingresosy
ensectores minoritarios. Masrecientemente, el metaanalisis de 188
trabajos de investigacién conducido por Miller et al. (2014) sugiere
que lasintervenciones que buscan incrementar la educacién finan-
ciera pueden tener efectos positivos en la generaciéon de ahorros,
aunque no en otros aspectos, como la mora crediticia. En un orden
similar, Fernandes et al. (2014) realizaron un metaanalisis para 168
trabajos de investigacién sobre el vinculodela educacién financiera
y el comportamiento financiero, concluyendo que las intervencio-
nes de educacién financiera explican apenas el 0.1% de lavarianza
en las decisiones financieras.

Lasinvestigacionesrealizadas han experimentado unamigracién
en cuanto alas técnicas de estimacion utilizadas. En sus inicios, las
inquietudes de los autores se concentraron en torno a mediciones
agregadas de ahorro y crédito, y la interaccién de estas con otras
métricas similares. Entonces se acentu6 el uso de métodos de se-
ries de tiempo, que luego se trasladaron hacia aquellas técnicas
mas adecuadas para trabajar las estructuras de paneles de datos.
No obstante, la proliferacién de encuestas relacionadas con inclu-
siénfinancierayalfabetizacién financierahagiradoladirecciénde
las investigaciones para favorecer los estudios de corte microeco-
némico, con énfasis en aspectos sociodemograficos como factores
determinantes del acceso de los productos bancarios. En este pro-
ceso, el uso de la microeconometria, reflejada en la aplicacién de
modelos de probabilidad paravariables binarias, se ha intensifica-
do, yseutilizafrecuentemente junto con técnicas parahacer frente
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asesgos de seleccién, asi como de endogeneidad. Posteriormente,
elincremento de las encuestas sobre inclusién financiera ha hecho
posible la construccién de paneles de datos, que ha conllevado la
utilizacién de modelos probabilisticos de respuesta dicotémica con
estructura de datos en paneles. Igualmente, se ha hecho frecuente
el uso de experimentos de control con enfoque desde larama de la
economia del comportamiento, mientras que las técnicas de mues-
treoyde disefio de encuestasrelativasalaccesoaservicios financie-
ros han mostrado una especializacién gradual, como respuestaala
problemadticade estimar consistentemente la causalidad del acceso
alosservicios financieros.

3. DATOS

Los datos utilizados en esta investigacion corresponden a los obte-
nidos por el Banco Central de la Reptblica Dominicana mediante
laaplicacién de la Encuesta de Cultura Econémicay Financiera de
laRepublica Dominicana 2014, cuyas principales caracteristicas se
sintetizan en el anexo 1.

E154% de quienesrespondieronlaencuestaeran mujeresyel46%,
hombres. En lo referente a su situacién laboral, aproximadamente
el 33% delos encuestados reportéd ser trabajador por cuenta propia,
un 25% de los encuestados reporté estar empleado en el sector pri-
vado, un 12.9% esamo(a) de casayun 12.1% indicé ser empleado del
sector publico. De estas actividades econémicas, la mediana de in-
greso mensual querecibenloshogaresesde 271 d6lares (cuadro 1).!

Enloreferenteal estado civil, un 34% delos encuestados respon-
dié que tenia una relacién de unién libre, un 21.5% indic6 haber
contraido matrimonio, mientras que un 21.1% senalé estar separa-
do. Finalmente, un 13.6% se encontraba soltero.

Eltipo de cambio que se utiliza para convertir pesos dominicanos (DOP)
en délares estadounidenses (USD) es de 43.55 DOP/USD, vigente en
agostode 2014. Este valor de 271 USD se puede comparar con los valores
que, seguin datos del Banco Mundial, reportan Costa Rica (1,980 USD),
Panama (1,863 USD), El Salvador (900 USD), Honduras (702 USD) y Ni-
caragua (855 USD) como su ingreso o consumo promedio por persona,
segun encuestas. Para esto se lleva el dato reportado a base mensual y
se multiplica por tres, que es el promedio de miembros de un hogar
dominicano segun la Encuesta de Cultura Econémica y Financiera.
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ESTADISTICOS DESCRIPTIVOS DE LA EDAD Y EL INGRESO

MENSUAL DEL HOGAR
No Percentil Percentil
Variable Bancarizado bancarizado 25 Mediana 75
Edad (anios) 43 47 32 42 53
Ingreso mensual
del hogar, 511.9 241.7 179.1 271.0 436.3
en doblares

Fuente: Cdlculos propios con base en informaciones de la Encuesta de Cultura
Econémica y Financiera.

Acercadelgradodebancarizacién, el 62.3% deloshogares posee
almenosun producto bancario. Al considerar elndmero de adultos
por hogar —el promedio es de 2.3 adultos—, se observa que si todos
poseen productos bancarios el 62.3% de los adultos en la muestra
estarian bancarizados. Sin embargo, si en el hogar sélo un adulto
posee productos bancarios, el grado efectivo de bancarizacién se
reduce al 31.2 por ciento.

Caberesaltar que los productos de mayor tenenciay posesién son
las cuentas de ahorro, las cuentas de néminay las tarjetas de crédi-
to, seguin se muestraen el cuadro 2.

Igualmente, la Encuestade Cultura EconémicayFinancieracap-
tura informaciones sobre los motivos por los cuales los hogares no
poseen productos bancarios. Estas informaciones se utilizan para
determinar si en las especificaciones se pudieran estar omitiendo
variables, las cuales sean relevantes paraexplicarlabancarizacién.
Enesesentido, e168.1% delos no bancarizadosindicaron quelafal-
ta de ingresos suficientes les dificulta mantener productos banca-
rios con el sector formal; un 42.7% senal6 que el no poseer ingresos
regulares eslarazén limitante para bancarizarse; mientras que un
20% reporté que prefiere manejarse con entidades informales. En
menor grado, un 16.4% argumenté que el exceso de requerimien-
tosy documentos no le permite bancarizarse; un 12.7% expresé su
desconfianza por las instituciones formales, en tanto que el 11.5%
tuvo a bien sehalar alas altas comisiones bancarias como un desin-
centivo. Finalmente, el 6.4% expresé que la dificultad de transpor-
teylas distanciasrespecto de instalaciones bancarias eran parte de
las razones para no poseer productos financieros.
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RELACION DE PRODUCTOS BANCARIOS POR POSESION Y USO

Hogares Hogares

quelo  quelo
Producto bancario poseen  usan

Cuentas de ahorro 967 891
Cuentas en cooperativas 267 256
Cuenta corriente 96 85
Cuenta en moneda extranjera 31 29
Cuenta de némina 680 664
Certificado plazo fijo 54
Préstamo de compras 76
Préstamo de cooperativa 156
Préstamo hipotecario 48
Linea de crédito 51
Préstamo de némina 106
Préstamo personal 246
Préstamo de vehiculo 45
Préstamo pequeinia y mediana empresa de banca 56

privada
Préstamo pequena y mediana empresa de 21

organizaciones no gubernamentales
Préstamo pequeiia y mediana empresa de banca 63

solidaria
Tarjeta de crédito 478 458
Tarjeta prepagada 159 148

Fuente: Cdlculos propios con base en informaciones de la Encuesta de Cultura

Econémicay Financiera.
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4. ESTRATEGIA ECONOMETRICA
Y RESULTADOS

El objetivo de este trabajo es investigarlos factores que determinan
laprobabilidad de que un hogar dominicano se encuentre bancari-
zado. Paraello, se establece comoun hogarbancarizadoaquel en el
cual el encuestado reporta que al menos un miembro se encuentra
en posesiéon de algun producto bancario. Asi, la variable de banca-
rizacién esunavariable binaria que toma el valor de uno cuando se
cumple la condicién precedentey cero en caso contrario.

En estos casos en que lavariable de interés es dicotémica, la prac-
tica tradicional es la utilizacién de modelos de probabilidad para
variables de respuesta binaria. Para plantear este tipo de modelos,
se puede recurrir ala interpretacién de variable latente, donde y*
es unavariable latente, inobservable, determinada por:

y =x'B+v.

Se puede observar, no obstante, que existe otravariable z tal que
se puede identificar lo siguiente:

& Ly >0
z= o
0,y <0
Por tanto,
E Pr(z=1)=Pr(x'B+v>0)=Pr(x'f>-v)=F(x'B).

De esta forma, F(x'ﬁ) es la funcion de densidad acumulada de
-v,yse estima conforme aun modelo probit que asume que v se tie-
ne unadistribucién normal estandar. El problema deidentificacién
de x'B requiererestringir el comportamiento delavarianzade va
uno. La estimacién de esta especificacién se realiza por medio del
método de mdxima verosimilitud.

En nuestro caso, la variable zrepresenta la variable binaria de
bancarizacién. Para estimar la probabilidad de estar bancarizado,
queda definir las variables por incluir en el vector de variables ex-
plicativas x’, las cuales se obtienen a partir de lo observado en es-
tudios empiricos y de los obstdculos para la bancarizacién que se
obtienen de la Encuesta. El cuadro 3 resume la descripcién de las
variables por incluir.
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4.1 Estimacion base

Losresultados de la estimacién base, conforme los criterios meto-
dolégicos expuestos enlaparte preliminar de estaseccién 4, se pre-
sentan resumidos en el cuadro 4.

En primer lugar, resalta que los coeficientes estimados son es-
tadisticamente significativos al nivel de significancia del 1%, con
excepcion de la variable indicativa de la zona geografica del Este
rural, que presenta significancia estadistica al 95% de confianza.
Igualmente, los coeficientes presentan signos congruentes con lo
esperado a priori.

Segun la prueba de contraste propuesta por Stukel (1988) que se
aplicé ala estimacidn, no se rechazala hipétesis nula de que el mo-
delo no requiere generalizarse para incluir elementos no lineales,
con un valor de probabilidad del 62.2%. Ademas, se utilizé el esta-
distico de Hosmery Lemesbow (1980) para probar el ajuste del mo-
delo; se obtuvo que paraespecificaciones grupalesdesde 3 hasta 15,
en ningun caso se rechaza la hipétesis nula de correcta especifica-
cion, al 5% de significancia.

En términos de bondad de ajuste, el modelo clasifica correcta-
mente una cantidad de 1,461 hogares de un total de 2,227, para un
porcentaje del 79.4 %. Particularmente, la probabilidad de prede-
cirunhogar comobancarizado cuando efectivamente se encuentra
bancarizado esdel 86.0%; en tanto que la probabilidad de clasificar
un hogar comonobancarizado cuandonoloestdesdel 68.2%. Esto
implica unatasa de falsos positivos de un 31.8% y una tasa de falsos
negativos del 14.0 por ciento.

4.2 Estimacion heterocedastica

Laespecificacién delosmodelos binarios probabilisticos asume que,
enelmodelosubyacente odevariablelatente, lavarianzadelos erro-
res es constante, lo que comdnmente se entiende como el supuesto
de homocedasticidad delos errores. Considerando que en elusode
los errores robustosse revelaron algunas diferenciasrespecto delos
erroresordinarios, se realiza entonceslacomprobacién del supues-
to de homocedasticidad.

Dado que en un modelo binario la variable subyacente sigue un
proceso binomial y en tanto la varianza se encuentra determinada
porlamedia, existela posibilidad de que lasvariables que sirvan para
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DESCRIPCION DE VARIABLES EXPLICATIVAS

Variable

Descripcion

Ultimo ano
académico

aprobado

Edad

Situacién
laboral
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El Gltimo afio académico aprobado se usa como
variable sustituta de la educacién formal. Se incluye
en el modelo asignando una categoria separada a
cada grado educativo con el valor de uno cuando
dicha categoria representa el ultimo afio académico
alcanzado y cero en otro caso. Se espera que los
grados educativos formales ejerzan un efecto
positivo en la probabilidad de bancarizacién, en
razén de que la educacion formal crea capacidades
para establecer los criterios en el individuo sobre
la importanciay provecho del uso de productos
bancarios.

Es la edad que el encuestado respondié. Se espera un
signo positivo, dado que en la medida que la edad
aumenta, el individuo ha tenido mas tiempo para
acumular las experiencias necesarias, y crear los
incentivos que, eventualmente, lo conducen a estar
bancarizado. Asimismo, Xu y Zia (2012) sefialan
que existe una relacién entre la edad y la educacién
financiera, por lo cual, la educacién financiera no
medida con esta Encuesta se podria canalizar por la
edad.

Se incluye en el modelo asignando una categoria
separada a cada situacién laboral, con el valor de
uno cuando dicha categoria representa la situacién
laboral correspondiente y cero en otro caso. En
general, se espera que una situacion laboral que
implique un empleo con ciertas seguridades
y estabilidad se vincule positivamente con la
probabilidad de bancarizacién, en particular por
el uso de cuentas de néminay de ahorro que se
asocian al pago de salarios. Por ejemplo, el caso
de los empleados publicos es de particular interés,
dada la formalidad del sector publico y visto que el
pago de salario suele ser por medio bancario. De
manera similar sucede con los retirados o jubilados.



Ingreso El ingreso mensual del hogar se ingresa como
mensual del  logaritmo neperiano. Se espera un coeficiente con
hogar signo positivo en razén de que mayores niveles de

ingreso mensual permiten al hogar financiar los
costos de acceso y uso de los productos financieros.
Al margen de la importancia recurrente que la
literatura coloca a esta variable para explicar la
bancarizacién, la Encuesta recoge que una de

las principales limitantes para poseer productos
bancarios se encuentran relacionada con bajos
ingresos del hogar.

Tiempo de Se ingresa esta variable identificando cada categoria
subsistencia  con una variable binaria particular, que toma
si el hogar el valor de uno si el encuestado responde en
pierde la dicha categoriay cero en caso contrario. Esta
principal variable mide la capacidad de ahorro del hogary
fuente de su capacidad de diversificar fuentes de ingreso.
recursos En general, una baja subsistencia debe asociarse

con una reduccién de la probabilidad de uso de
productos bancarios, ya que refleja la inexistencia
de excedentes para financiarse en caso de
emergenciay, en consecuencia, limita la capacidad
de adquirir productos bancarios.

Informacién Es una variable binaria que toma el valor de uno
financiera cuando el encuestado responde afirmativamente
confiable ala pregunta de si la informacién financiera

disponible es confiable y cero en otro caso.

Se espera un signo positivo en virtud de que

la percepcion de confianza de la informacién
financiera sugiere una mayor disponibilidad a
consumir los productos bancarios. En efecto,
la Encuesta recoge que la desconfianza en el
sector bancario formal y la preferencia por la
informalidad son limitantes a la bancarizacién.

Dinero para  Es una variable binaria que toma el valor de uno

ser gastado cuando el encuestado responde afirmativamente
ala pregunta de si el dinero estd para ser gastado
y cero en otro caso. En tal sentido, busca medir la
disposicién o actitud frente al ahorro que refleja el
encuestado. Se espera una asociacién negativa con
la probabilidad de bancarizacién, particularmente
en un contexto de informalidad, dado que la
predisposicién a esta actitud reduce la probabilidad
de ahorrary, en tanto, el incentivo a tener cuentas
de ahorro.
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Variable

Descripcion

Antes de
comprar
verifica
que puede

pagar

Vigila los
asuntos
financieros

Aporta al
presupuesto
familiar
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Se ingresa esta variable identificando cada categoria

con una variable binaria particular, que toma el
valor de uno si el encuestado responde en dicha
categoriay cero en caso contrario. Esta variable
registra la respuesta del encuestado a la pregunta
de si antes de realizar una compra, considera
cuidadosamente si puede pagarla. En tal sentido,
mide la actitud de prudencia frente a las compras.
Se espera que una actitud de verificacién constante
se asocie positivamente con una mayor probabilidad
de poseer productos financieros, de manera similar
ala predisposicion de gastar el dinero.

Se ingresa esta variable identificando cada categoria

con una variable binaria particular, que toma el
valor de uno si el encuestado responde en dicha
categoriay cero en caso contrario. Esta variable
registra la respuesta del encuestado a la pregunta
de sivigila personalmente sus asuntos financieros.
En tal sentido, mide la actitud de diligencia en
asuntos financieros, la cual se interpreta como una
precondicién para que los productos bancarios sean
utilizados para gestién financieray para procurar
un comportamiento que convierta al encuestado
en candidato para acceder a productos crediticios.
Se espera que una actitud de vigilancia incida
positivamente en la probabilidad de bancarizacién.

Es una variable binaria que toma el valor de uno

cuando el encuestado responde afirmativamente
ala pregunta de si aporta al presupuesto familiar,
cero en otro caso. Se espera que la actitud de
aporte al presupuesto familiar incremente la
probabilidad de bancarizacién, en razén de que
implica la existencia de excedentes para conformar
un presupuesto y supone una organizaciéon de los
recursos de la familia que refleja cierto grado de
diligencia.



Estado civil ~ Se ingresa esta variable identificando cada categoria
con una variable binaria particular, que toma
el valor de uno si el encuestado se identifica en
dicha categoriay cero en caso contrario. Esta
variable registra la respuesta del encuestado a la
pregunta de su estado civil. Se espera que tener
pareja sea beneficioso para la probabilidad de estar
bancarizado, en razén del efecto escala que implica
la comunién de esfuerzos. Por el contrario, si el
estado civil es separado o viudo, es decir sin pareja,
se espera que la probabilidad de poseer productos
financieros se reduzca.

Educacién Se ingresa esta variable identificando cada

financiera categoria con una variable binaria particular, que
toma el valor de uno si el encuestado responde
correctamente en la pregunta de educacién
financieray cero en caso contrario. Esta variable
registra la respuesta del encuestado a las preguntas
de educacién financiera. Conforme sostiene parte
de los estudios previos mencionados, se espera que
responder correctamente se asocie con una mayor
bancarizacién, en razén de que es indicativo de
que el individuo puede comprender las ventajas de
adquirir productos bancarios.

Zonas Se incluye este conjunto de variables binarias, las
geogrdficas  cuales toman el valor de uno cuando el hogar

se encuentra en la zona referida y cero en caso
contrario. Esto se incluye debido a la necesidad
de controlar por los efectos que tiene sobre la
bancarizacién el que una regién en particular tenga
poca presencia de sucursales o agencias bancarias,
0 en otro caso, que una alta densidad poblacional
pueda reflejarse en una mayor cantidad de no
bancarizados.

Nota: Las estadisticas descriptivas de estas variables se presentan en el anexo 2
(cuadros A.1 a A.13).

Fuente: Elaboracién propia con base en la Encuesta de Cultura Econémicay
Financiera.
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estimarlavarianzasean, alternativamente, variables que se han omi-
tidoenlaestimacién delamedia condicional. Esta omisién se abor-
dasiguiendo a Camerony Trivedi (2010), mediante la estimacién
un modelo probit heteroceddstico, en el que se modelalavarianza
conforme aquellas variables correlacionadas con el residuo cua-
dratico. En el cuadro b, se resumen los resultados de la estimacién.

Conlosresultados delaestimacién del modelo heterocedastico,
se tiene que el contraste para probar si el logaritmo de la varianza
esiguala 0 —que la varianza es unitariay constante—, arroja un es-
tadistico ¥* con dos grados de libertad de 8.4, con una probabili-
dad menor al 5% de significancia estadistica de ser inferior que su
valor critico, con lo cual se rechaza la hip6tesis nulay se concluye
que existen ventajas de estimar el modelo probitincluyendo unaes-
pecificacién paralavarianza.

Losresultados del modelo heterocedastico presentados en el cua-
dro 5incluyen la variable binaria de servicio de internet, que toma
el valor de uno cuando el hogar posee dicho servicioy cero en caso
contrario.? Dichavariable, estadisticamente significativaal 1%, pre-
senta un efecto marginal sobre la probabilidad de estar bancariza-
do de 0.14 puntos. Lasignificancia de esta variable para explicar la
probabilidad de bancarizacién de un hogarsefnalaalareducciénde
costos de traslado que se posibilita por la capacidad de poder utili-
zar los servicios financieros a distancia.

Con estasinclusiones, elmodelo delamedia condicional presen-
tado en el cuadro 5 clasifica correctamente el 79.4% de los hogares,
entre bancarizados y no bancarizados, por lo que, en términos de
prediccién dentro de lamuestra, se verificasimilar calidad conres-
pectodelmodelobase. No obstante, los estadisticos de lapruebade
HosmeryLemesbow (1980) reiteran con mayor amplitud la hipétesis
nulade correctaespecificacién, alverificarse que enningunade las
especificaciones grupales—de 3a 15 grupos—se observé una proba-
bilidad de no rechazo de la hipétesis nulainferior al 20 por ciento.

2 Del conjunto de variables seleccionadas para estimar la varianza, esta
variable resulté ser la tinica estadisticamente significativa para estimar

la media condicional; el resto se presenta en los anexos.
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4.3 Estimacion con regresor end6geno

En las estimaciones realizadas precedentemente, persiste latente
la posibilidad de que un regresor sea endégeno, es decir, que se
encuentradeterminado porunfactor comin conlavariable inde-
pendientey, en consecuencia, elvalor estimado del coeficiente aso-
ciado condichoregresor endégeno estdasesgadoyesinconsistente.

Delasvariables explicativasincluidas enlas estimaciones prece-
dentes, existe unalegitima sospecha de que lavariable de ingreso
delhogar podriaser endégena. Larazén paraesto es que, al tiem-
poqueelingreso permite financiarlos costosdeaccesoyusodelos
instrumentos financieros —portanto, fomentalabancarizacién—,
asuvez, elusodeinstrumentos financieros pudierafavorecerama-
yoresingresos delhogar mediante la generacién de rendimientos
sobre fondos invertidos. Esta simultaneidad puede sesgar el coe-
ficiente asociado allogaritmo del ingreso del hogar, ydependera
fundamentalmente de silos instrumentos pasivos generan losren-
dimientos suficientes como paraser estadisticamente relevantes.

Paraestoreestimamos el modelo probabilistico incluyendo varia-
bles instrumentales correlacionadas con el ingreso familiar, pero
nodirectamente asociadas con la probabilidad de estar bancariza-
do. Las variables instrumentales que utilizaremos se encuentran
descritas en el cuadro 6 consurespectivo grado de correlaciéon res-
pecto del logaritmo del ingreso del hogar. Cabe destacar que las
correlacionesreportadasson estadisticamente distintas de cero al
5% de significancia.

Las estimaciones del modelo endégeno se realizan partiendo
de una especificacién estructural, que es la estimacién de la pro-
babilidad de que un hogar esté bancarizado. Simultdneamente, se
estima una ecuacién de identificacién del logaritmo del ingreso
delhogar, la cualincluye comoregresoreslasvariables del modelo
estructural y los instrumentos anteriormente descritos en el cua-
dro6.Lacorrelacién entre los residuos de ambos modelos permite
comprobar laexogeneidad delingreso del hogar: si dicha correla-
cion es estadisticamente distinta de cero, entonces existen facto-
res no explicados en ambas ecuaciones que representan factores
comunes entre ambasy, por tanto, se concluiria que elingreso del
hogar es endégeno.

Los resultados del modelo endégeno se presentan en el cua-
dro 7. Los coeficientes y efectos marginales estimados no reflejan
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Variable (correlacion con
logaritmo de ingreso)

DESCRIPCION DE VARIABLES INSTRUMENTALES

Descripcion

Cantidad de adultos
que viven en el hogar

(correlacién ingreso:

0.25)

Piensa financiar su
vejez con ayuda

familiar

(correlacién ingreso:

-0.16)

Piensa financiar su
vejez con activos no

financieros

(correlacién ingreso:

0.17)

342
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Elingreso familiar aumenta con la cantidad
de adultos que viven en el hogar, en la
medida en que la presencia de estos aumenta
la probabilidad de que estén empleados
o realicen actividades econémicas que
aumenten las fuentes de ingresos del
hogar. Por esa misma razén, la cantidad
de adultos no es un predictor directo de la
bancarizacién, dado que estos solo pueden
lograr bancarizarse en la medida en puedan
emplearse y generar recursos financieros. En
otras palabras, la cantidad de adultos solo
ayuda a la bancarizacién por intermedio de
condiciones preexistentes.

Esta variable toma el valor de uno cuando el
encuestado responde que piensa financiar
su consumo en la vejez con ayuda familiar.
Esto supone la existencia de una incapacidad
para generar ingresos de forma auténoma
hacia el futuro, que colocan en perspectiva la
necesidad de financiarse con allegados. Asf,
esta variable no se vincula de forma directa
con la bancarizacién, ya que se origina en
un contexto de bajos ingresos, variable que
si es un predictor potente de bancarizacion.
Desde otra 6ptica, este tipo de actitudes, en
un contexto de altos ingresos en el hogar,
es probable que no sea obstdculo para que
el hogar se bancarice. Asi también, este tipo
de proyecciones a futuro de la persona no
necesariamente son factores que determinen
la posesién actual de productos financieros.

Esta variable toma el valor de uno cuando el
encuestado responde que piensa financiar
su consumo durante la vejez con la venta
de activos no financieros. Se asume que
quien da esta respuesta ha tenido tiempo
para acumular tales activos, por tanto, este
tipo de proyeccién se deberia asociar con
una capacidad actual y futura para generar
ingresos, es decir, se refiere a una condicién
material existente. De no ser de esta manera,
se interpreta como una mera aspiraciény por
tanto, no es un predictor de bancarizacién de
manera directa.



Vivienda cedida o Esta variable toma el valor de uno cuando

prestada el encuestado responde que vive en una
(correlacién ingreso: vivienda cedida o prestada. El reporte de esta
-0.08) variable remite a bajos ingresos, lo cual es un

predictor a su vez de baja bancarizacién. Al
ser un reflejo de los ingresos, esta variable
no determina el grado de bancarizacién de
forma directa. Intuitivamente, se espera que
aunque un hogar resida en una vivienda
cedida o prestada, si tiene altos ingresos no
hay obstaculos para que, por ejemplo, posea
una cuenta de ahorros.

Fuente: elaboracién propia con base en informaciones de la Encuesta de
Cultura Econémica y Financiera.

diferencias relevantes de aquellos obtenidos mediante el modelo
heterocedastico. El resultado de mayor relevancia a este respecto
consiste en la prueba de exogeneidad: la correlacién estimada en-
tre los residuos de la ecuacién estructural y la de identificacién es
de 0.07, con una probabilidad de 62% de seriguala 0, por tanto, no
serechazalahipétesis nula de exogeneidad delingreso del hogar.

Por los supuestos distribucionales del procedimiento empleado
en el modelo probabilistico de endogeneidad, a saber, la normali-
dadyhomocedasticidad conjuntas de losresiduos delas ecuaciones
es conveniente comprobar los resultados obtenidos utilizando una
estimacion lineal de la probabilidad con minimos cuadrados ordi-
narios en dos etapas.

Procediendo de tal manera, se realizan contrastes de exogenei-
dad conlas puntuacionesde diagnoéstico propuestas por Wooldridge
(1995). Para ambas pruebas, los estadisticos de puntuaciones arro-
janvaloresde x2 con 1 gradodelibertad de 1.15yde F con 1y2,205
grados de libertad de 1.15, con probabilidades asociadas de 69.6%
y69.7%, respectivamente, porlo cualnose rechazalahipétesisnula
de exogeneidad; a su vez, la prueba para comprobar la no correla-
cién de los instrumentos con el error, utilizando la especificaciéon
de Wooldridge (1995), arroja un 12 con tres grados de libertad de
6.06, asociado aun valor pde 10.9%, porlo cual no se rechazala hi-
potesis nulasobre lavalidez de los instrumentos utilizados.
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MODELO PROBIT CON REGRESOR ENDOGENO

Variable dependiente El hogar posee al menos un instrumento
bancario:si=1;no=0

Modelo | método Modelo probit con regresor endégeno
| maxima verosimilitud
Observaciones 2,227 hogares
Probabilidad
Variable Coeficiente (coeficiente = 0)'
Constante -4.77 1.7%
Ultimo aio académico aprobado
Universitario completo 0.62 0.1%
Universitario incompleto 0.64 0.0%
Secundaria completa 0.34 0.1%
Situacion laboral
Empleado publico 1.55 0.0%
Empleado privado 0.89 0.0%
Retirado o jubilado 1.45 0.0%
Ingreso del hogar
Logaritmo 0.39 7.7%
Tiempo de subsistencia si falta la principal fuente
de ingresos
Una semana -0.28 0.2%
Informacion financiera confiable
Si 0.26 0.0%
Dinero para ser gastado
Muy de acuerdo -0.31 0.0%
Antes de comprar verifica que puede pagar
Casi nunca -1.85 1.1%
Vigila los asuntos financieros
Nunca -0.71 0.0%
No sabe -1.65 0.0%
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Aporta presupuesto al hogar

Si 0.30 0.6%
Edad

Edad 0.04 0.1%
Edad cuadratica -0.0005 0.0%
Zonas geogrdficas

Santo Domingo urbano -0.33 0.0%
Este rural -0.46 3.4%
Este urbano -0.24 0.5%

Posee servicio de internet

Si 0.50 0.4%

Nota: ' la probabilidad se calcula con base en errores estindar robustos.

4.4 Sesgo de seleccion

EldisenodelaEncuestade Cultura EconémicayFinancieraimplica
que, al momento de iniciar las preguntas, los miembros del hogar
indican quien seria la mejor persona para responder en represen-
tacién del mismo. Con este mecanismo, no pueden ser observadas
las variables propias de cada uno de los individuos del hogar, tales
comosusactitudes financieras, conocimientos, preferencias, entre
otros, ysuvinculacién con el resultado de si el individuo posee ono
instrumentos bancarios.

Estose diferenciadel problema cldsicode sesgo de seleccion, enla
medidaen quelapreguntade estudio que nos ocupaen este trabajo,
es decir, si el hogar posee o no al menos un instrumento bancario,
incluye la tenencia de productos bancarios de aquellos miembros
delhogar que no fueronseleccionados pararesponder. No obstante,
pudiera ocurrir un sesgo en las estimaciones, en el sentido de que
latenencia de productos bancarios puede no estar relacionada con
variables propias del encuestado, sino de otros de los miembros no
encuestados, cuyas caracteristicas no pueden ser observadas.

Una forma de verificar la magnitud de este sesgo es mediante la
inclusion, en elmodelo heterocedastico, de variables de interaccion
dicotémicas que codificaremos como adultos_1,y que toma el valor
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de uno cuando el hogar estd conformado solo por un adulto y cero
en caso contrario. Estas variables se introducen interactuando de
maneramultiplicativa conlasvariables del hogar que pueden verse
sesgadas, de manera que, de resultar estadisticamente significati-
vas, lamagnitud del coeficiente de las variables interactuadas reve-
laria el tamafio del sesgo respecto de los hogares conformados por
unsoloadulto, entanto quelanosignificanciaestadisticaimplicaria
queelcitadosesgo de seleccién no afectalos coeficientes estimados.

Losresultadosdelas estimacionesse encuentran contenidos en el
cuadro 8. Losmismos son indicativos de que no existe unadiferencia
estadisticamente significativa entre los coeficientes estimados para
todos los hogares y aquellos correspondientes a hogares donde re-
side solo un adulto, de lo cual se infiere que no es de consideracién
elsesgo delas caracteristicas no observadas de los miembros no en-
cuestados del hogar. Por tal motivo, puede realizarse la discusién
deresultados con las estimaciones contenidas en el modelo hetero-
cedastico que se presentan en el cuadro 5.

4.5 Discusion de resultados

Elprocesometodolégico propuestoinicié conunaestimacién base,
lacualfuerobustecidamediantelaincorporaciéon de unaestimacién
paralavarianzaen elmodelo heteroceddstico. En ese punto, se hizo
necesario verificarsi elmodelo debiaserrevisado por endogeneidad
en los regresores o por sesgo de seleccién por lano observaciéon de
las caracteristicas delos miembros del hogarno encuestados. Enun
caso, se obtendrialaconfirmacién delaexogeneidad delingreso del
hogary, en el otro caso, la no significancia estadistica del sesgo de
seleccién precitado. De esta forma, se validan los coeficientes obte-
nidosa partir del modelo heterocedastico, con el cual procedemos
alasintesis de los resultados.

4.5.1 La actitud importa

En primera instancia, los efectos marginales de mayor peso se ob-
servaron en las variables actitudinales de si el encuestado verifica
que puede pagar antes de comprar (-0.66) y si el encuestado vigila
sus asuntos financieros (=0.58). Como se sefialg, lIa no posesiéon de
estas actitudes puede eliminar el efecto positivo que implica estar
empleado sobre la probabilidad de bancarizarse. Por otra parte,
la inclusién de estas variables en la especificacion resulté que las
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MODELO PROBIT HETEROCEDASTICO CON VARIABLES

DE INTERACCION

Variable dependiente El hogar posee al menos un instrumento
bancario:si=1;no =0
Modelo | método Modelo probit con estimacién de varianza |
maxima verosimilitud
Observaciones 2,156 hogares
Probabilidad
Variable Coeficiente (coeficiente = 0)
Constante -5.60 0.00%
Ultimo afio académico aprobado
Universitario completo 0.55
Universitario completo *adultos_1 0.10 80.7%
Universitario incompleto 0.58 0.0%
Universitario incompleto *adultos_1 0.15 64.8%
Secundaria completa 0.32 0.2%
Secundaria completa *adultos_1 -0.13 57.1%
Situacion laboral
Empleado publico 1.31 0.0%
Empleado privado 0.86 0.0%
Empleado privado *adultos_1 0.02 90.7%
Retirado o jubilado 1.37 0.0%
Retirado o jubilado *adultos_1 0.40 51.0%
Ingreso del hogar
Logaritmo 0.48 0.0%
Logaritmo *adultos_1 0.07 34.4%
Tiempo de subsistencia si falta
la principal fuente de ingresos
Una semana -0.23 0.4%
Una semana *adultos_1 -0.05 78.1%
Informacion financiera confiable
Si 0.27 0.0%
Si *adultos_1 -0.16 32.4%
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347



Probabilidad
Variable Coeficiente  (coeficiente = 0)

Dinero para ser gastado

Muy de acuerdo -0.29 0.1%

Muy de acuerdo *adultos_1 -0.08 69.6%
Antes de comprar verifica que puede pagar

Casi nunca -1.56 4.5%
Vigila los asuntos financieros

Nunca -0.73 0.0%

Nunca *adultos_1 0.25 43.4%

No sabe -1.63 0.0%
Aporta presupuesto al hogar

Si 0.25 2.3%

Si *adultos_1 0.37 34.7%
Edad

Edad 0.05 0.0%

Edad *adultos_1 -0.04 14.9%

Edad cuadritica -0.0005 0.0%

Edad cuadratica *adultos_1 0.0004 18.4%
Zonas geogrdficas

Santo domingo urbano -0.33 0.0%

Este rural -0.46 3.4%

Este urbano -0.24 0.5%
Posee servicio de internet

Si 0.37 0.0%

Si *adultos_1 0.06 85.5%

Nota: se excluyen del cuadro aquellas variables perfectamente colineales.

variablesrelacionadasalaeducacién financierafueran estadistica-
mente no significativas.

Estocolocaen perspectivael quelas politicas de educacién finan-
cieradeban encaminarse hacia programasde desarrollo deactitudes
profinancieras, tales como la planificaciényseguimiento de ingre-
sosy gastos, asi como la elaboracién de presupuestos, similar a las
recomendaciones con las cuales concluyen Fernandes et al. (2014),
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entornoalaconvenienciade que laalfabetizacién financieraabor-
de habilidades financieras blandas.

Lavariable indicativa de que el encuestado opina que el dinero
esta paraser gastado se encuentraasociadaaun efectomarginal que
reduceen-0.111laprobabilidad de que elhogar se encuentre bancari-
zado. Estevalorse mitigaensutotalidad con el efectodeaumento de
0.11, que implica que el encuestado aporte al presupuesto del hogar.

4.5.2 Corregida la actitud, va el empleo, el salario vy el retiro

Estar empleado en el sector publico conllevariaunaumentode 0.53
puntos en la probabilidad de estar bancarizado, mientras que el
empleo en el sector privado arrojaria un aumento de 0.31 puntos,
siendo la diferencia parcialmente explicada por la incidencia de
lainformalidad en el sector privado. Aunque son menores que los
efectos marginales de las actitudes, estos efectos marginales de la
situaciénlaboral deben complementarse con el efecto marginal del
ingreso (0.17), que se recibe por el hecho de pasar ala categoria de
empleado. De esta forma, el estar empleado y percibir ingresos su-
pone unincremento sustancial enla probabilidad de estar bancari-
zado, particularmente en ingresos bajos, donde el efecto marginal
delingreso es mayor.

El estado de retiro o jubilacién implica un aumento en la proba-
bilidad de estar bancarizado en el orden de 0.51 puntos, similar al
efecto del empleo en el sector publico. El mismo puede explicarse
porlahistoriaque subyace en esta categoria: implicaun tiempo pro-
longado de labory estabilidad de ingresos que, independiente del
monto de ingresos, facilita la bancarizacién en algtin punto del ci-
clovital. Un factor para profundizar consiste en la proporcién del
retiro ojubilacién, que implicaotorgamiento de pensionesysidicha
pension se otorga por medio de instituciones financieras.

Paralosfinesde politicas publicas, se debe tomar en cuentala pre-
eminencia de los niveles de ingreso y de la situacién laboral, pues
implica que estas variables no pueden modificarse en el corto pla-
zo. Su utilidad paraincrementar la probabilidad de bancarizacién
debe contextualizarse en una estrategia de largo plazo que, junto a
la promocién del empleo y del crecimiento del ingreso, promueva
laformalidadyla creacién de instrumentos, mecanismosy regula-
ciones que permitan aprovecharlos crecientesingresos.
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4.5.3 El efecto de la educacion

Enotroorden, losresultadosindican que el encuestado que ostenta
elgradodesecundariarepresentaparaelhogarun efectomarginal
de 0.11 puntos sobre su probabilidad de estar bancarizado. Este efec-
to se duplicaa 0.22 si el encuestado inicia estudios universitarios,
incluso sino los ha completado, aunque se reduce marginalmente
a0.20 en caso de haberlos finalizado, lo que pudiera explicarse por
el abandono de estudios para ingresar al mercado laboral. En ese
sentido, los grados universitarios ayudan a mitigar el efecto de ma-
los habitos financieros, aunque sdlo parcialmente. Dicho impacto
se encuentra condicionado por la heterogeneidad de carreras uni-
versitarias, asi como por las multiples circunstancias que influyen
enlaformacién delindividuo durante la etapa universitaria. En tal
virtud, existen espacios de mejora paraincluir programas de cono-
cimientos y actitudes financieras, adaptados para las circunstan-
cias delaeducacién secundariaysuperior, de manera que el efecto
marginal de la educacién formal pueda ser de mayor significancia.

4.5.4 La edad dorada

Finalmente, las estimaciones sefialan que, dados los efectos margi-
nales combinadosdelaedad, su efecto positivosobre la probabilidad
de que el hogar esté bancarizado alcanza su maximo de 0.13 pun-
tos cuando el encuestado responde una edad de 25 anos, desapare-
ce gradualmente este efecto positivo alos 50 afos. Esto pudieraser
indicativo de que alos 25 afios se alcanzan mayores incentivos para
obtener productos bancarios, congruente conlaetapade ciclovital
que corresponde a los crecientes endeudamientos. Desde el punto
devista de politicas publicas, esto sefiala que el publico objetivo de
campaias de bancarizacién debe enmarcarse en el rango de edad
de 20a 30 anos, periodo durante el cual el efecto marginal positivo
de la edad se mantiene por encimade los 0.12 puntos.

Cabe destacar que la inclusién de la edad del encuestado resul-
t6 en que no fueran estadisticamente significativas las variables de
estado civil.
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5. CONCLUSIONES

Este trabajo se ha propuesto estudiar los los factores que determi-
nan la probabilidad de bancarizacién de los hogares dominicanos,
definidalabancarizacién comolaposesién de al menos un produc-
to del sector bancario. Con este objetivo se utilizaronlos datos dela
Encuestade Cultura EconémicayFinanciera 2014 elaborada por el
Banco Central de la Republica Dominicanay se realizaron estima-
cionesde probabilidad, incluyendo especificaciones para controlar
por heterocedasticidad de los residuos, asi como la endogeneidad
deregresoresyelsesgodeselecciéon porno observacién delas carac-
teristicas de los miembros del hogar no encuestados.

Losresultadosindican que la probabilidad de bancarizacién de
loshogares dominicanosse determina porlasactitudes financieras,
situacién laboral, grado educativoy edad del encuestado, asi como
el nivel de ingresos promedio del hogar, la zona geografica de resi-
denciay el periodo de subsistencia si faltara la principal fuente de
ingresos.

Ajuzgar por su efecto marginal, las variables relacionadas con
lasactitudesfinancieras, participacién en elmercado laboral, nivel
de ingresos y educacién formal son las de mayor relevancia. En tal
sentido, variaslineas de accién en politicas publicas aparecen como
plausibles: @) programas de incentivo paraactitudes profinancieras,
entre otros escenarios, en el dmbito de la educacién secundariay
universitaria, que comprenda la diligenciay cuidado con asuntos
financieros, asi como la cultura del ahorro; ) impulso de politicas
promotoras del empleo y el ingreso, acompanadas de politicas fi-
nancieras que aprovechen dicho impulsoylo conviertan en banca-
rizacién;y ¢)enfoque en publico objetivo comprendido entre los 20
y 30 anosde edad.

En términos de investigacién, amerita profundizar en medidas
de educacién financiera quereflejen mejorlashabilidades realmen-
te necesarias para garantizar el acceso a productos financieros for-
males, eigualmente profundizar en el estudio de posibles controles
para este tipo de métricas, el cual permita establecer mejores rela-
cionesde causalidad. Asimismo, incorporar en préximas versiones
dela Encuesta de Educaciéon Econémicay Financiera aquellas pre-
guntas y mediciones de las cuales puedan obtenerse variables de
control de mayor calidad.
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ANEXO

Anexo 1. Principales informaciones de la Encuesta
de CulturayEducacién Financiera, 2014

Marco censal de
referencia

Marco de
muestreo

Tipo de muestreo

Seleccion de la
muestra

Poblacion
objetivo

Dominios de
estimaciéon
o inferencia
estadistica
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Todas las dreas de supervisién censal como
conglomerados geograficos o unidades primarias
de muestreo (UPM) del VIII Censo Nacional de
Poblacién y Vivienda levantado en octubre del afio
2002.

Marco de muestreo utilizado a partir del afio
2008 para realizar la Encuesta Nacional de Fuerza
de Trabajo (ENFT), el cual tiene 1,968 dreas de
supervisiéon censal o UPM.

Probabilistico y trietdpico: tres etapas de seleccién
de la muestra.

De todas las dreas de supervisiéon censadas o
conglomerados geograficos del Censo 2002, se
escogieron las UPM con probabilidad proporcional
a las viviendas particulares ocupadas. En la
segunda etapa, se eligieron con igual probabilidad
362 conglomerados como unidades secundarias
de muestreo, de un marco de muestreo de 1,046
conglomerados construido a partir del marco de
la ENFT. Por dltimo, se seleccionaron con igual
probabilidad ocho viviendas como unidades
finales o terciaria de muestreo, las cuales fueron
elegidas con arranque aleatorio y seleccién
sistemadtica.

Hogares particulares residentes en las viviendas
no colectivas ocupadas en los principales distritos
municipales en las provincias mds importantes de
las cuatro grandes regiones del pais, incluyendo
siempre el distrito municipal capital de la
provincia.

Distritos municipales seleccionados del Gran Santo
Domingo.

Distritos municipales elegidos de la Regién Norte
o Cibao.

Distritos municipales escogidos en la Regién Sur.

Distritos municipales seleccionados de la Regién
Este.

Distritos municipales urbanos en el interior del
pais.

Distritos municipales rurales en el interior del pais.



Nivel de
confianza en
la muestra
y errores
maximos
permitidos

Muestra efectiva
o entrevistas
realizadas

Periodos de
levantamiento

Factor de
ponderacién
muestral

El nivel de confianza de la muestra es del 95% en
la estimacion de proporciones, porcentajes, tasas
y razones, y los errores maximos permitidos se
estimaron para la muestra total, considerando
ademads la maxima varianza en proporcionesy el
efecto de disefio para muestra compleja igual a
dos: 2.92% para el total de la muestra; 5.67% para
el Gran Santo Domingo, 5.42% para la Region
Norte o Cibao; 6.13% en la Regién Este; y 6.25%
para la Regi6n Sur.

La muestra efectiva total fue de 2,313 hogares
particulares principales.

Del 4 al 10 de agosto del afio 2014.

Calculados por estratos con base en el namero
de hogares censados en el Censo Nacional de
Poblacién y Vivienda 2010, y en el nimero de
hogares efectivos en la muestra.

Fuente: Primera Encuesta de Cultura Econémica y Financiera de la Republica

Dominicana, 2014.

Anexo 2. Estadisticas descriptivas de variables
seleccionadas, construidas a partir de las
informaciones de la Encuesta de Cultura Econémica
y Financiera de la Republica Dominicana

POSEE PRODUCTOS FINANCIEROS (VARIABLE DEPENDIENTE)

Valor Cuenta Porcentaje

0 871 37.66
1 (posee) 1,442 62.34
Total 2,313 100.00

Promedio 0.62

Mediana 1.00

Miaximo 1.00

Minimo 0.00

Desviacion estandar 0.48
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ULTIMO ANO ACADEMICO APROBADO

Valor Cuenta Porcentaje
1 (doctorado) 15 0.70
2 (maestria) 15 0.70
3 (universitario completo) 269 12.51
4 (universitario incompleto) 249 11.58
5 (técnico universitario completo) 6 0.28
6 (técnico no universitario completo) 12 0.56
7 (técnico no universitario incompleto) 6 0.28
8 (secundaria completa) 350 16.28
9 (secundaria incompleta) 431 20.05
10 (primaria completa) 168 7.81
11 (primaria incompleta) 619 28.79
12 (ninguna) 10 0.47
Total 2,150 100.00
Promedio 8.03
Mediana 9.00
Miaximo 12.00
Minimo 1.00
Desviacién estandar 2.97
EDAD
Valor Cuenta Porcentaje
[0-20) 34 1.47
[20-40) 924 39.95
[40-60) 946 40.90
[60-80) 367 15.87
[80-100) 42 1.82
Total 2,313 100.00
Promedio 44.50
Mediana 43.00
Maximo 99.0
Minimo 1.00
Desviacién estandar 15.34
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SITUACION LABORAL

Valor Cuenta Porcentaje
1 (empleado publico) 279 12.06
2 (empleado privado) 577 24.95
3 (servicio doméstico) 113 4.89
4 (empleador) 29 1.25
5 (cuenta propia) 780 33.72
6 (buscando trabajo) 63 2.72
7 (amo/a de casa) 299 12.93
8 (con discapacidad) 17 0.73
9 (inhabilitado por salud) 30 1.30
10 (retirado o jubilado) 77 3.33
11 (estudiante) 23 0.99
12 (no busca trabajo) 8 0.35
13 (aprendiz) 1 0.04
14 (otros) 15 0.65
97 (no sabe, no contesta) 2 0.09
Total 2,313 100.00
Promedio 4.41
Mediana 5.00
Miéximo 97.00
Minimo 1.00
Desviacién estdndar 3.75
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INGRESO MENSUAL DEL HOGAR

Valor Cuenta Porcentaje
[0, 50,000) 2,111 94.66
[50,000-100,000) 96 4.30
[100,000-150,000) 12 0.54
[150,000-200,000) 5 0.22
[200,000-250,000) 4 0.18
[250,000-300,000) 0 0.00
[300,000-350,000) 1 0.04
[450,000-500,000) 1 0.04
Total 2,230 100.00
Promedio 17,913.00
Mediana 12,000.00
Miximo 460,000.00
Minimo 500.00
Desviacién estandar 21,451.79

TIEMPO DE SUBSISTENCIA SI EL HOGAR PIERDE LA PRINCIPAL
FUENTE DE RECURSOS

Valor Cuenta Porcentaje

1 (7 dias) 644 27.84
2 (8 a 30 dias) 641 27.71
3 (31 a 90 dias) 436 18.85
4 (91 a 180 dias) 226 9.77
5 (mds del80 dias) 180 7.78
97 (no sabe) 172 7.44
98 (no contesta) 14 0.61
Total 2,313 100.00

Promedio 9.98

Mediana 2.00

Maximo 98.00

Minimo 1.00

Desviacién estdndar 25.79
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INFORMACION FINANCIERA CONFIABLE

Valor Cuenta Porcentaje

1 (confia) 1,157 50.02
2 (parcialmente) 568 24.56
3 (no confia) 299 12.93
97 (no sabe) 274 11.85
98 (no contesta) 15 0.65
Total 2,313 100.00

Promedio 13.51

Mediana 1.00

Miéximo 98.00

Minimo 1.00

Desviacién estandar 31.58

DINERO PARA SER GASTADO
Valor Cuenta Porcentaje

1 (totalmente de acuerdo) 482 20.84
2 155 6.70
3 276 11.93
4 207 8.95
5 (totalmente en desacuerdo) 1,151 49.76
97 (no sabe) 35 1.51
98 (no contesta) 7 0.30
Total 2,313 100.00

Promedio 5.31

Mediana 5.00

Miaximo 98.00

Minimo 1.00

Desviacién estandar 12.60
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ANTES DE COMPRAR, VERIFICA QUE PUEDE PAGAR

Valor Cuenta Porcentaje
1 (siempre) 2,010 86.90
2 (casi siempre) 172 7.44
3 (aveces) 84 3.63
4 (casi nunca) 15 0.65
5 (nunca) 10 0.43
97 (no sabe) 14 0.61
98 (no contesta) 8 0.35
Total 2,313 100.00
Promedio 2.10
Mediana 1.00
Miximo 98.00
Minimo 1.00
Desviacién estandar 9.35

VIGILA LOS ASUNTOS FINANCIEROS

Valor Cuenta Porcentaje
1 (siempre) 1,658 71.68
2 (casi siempre) 211 9.12
3 (aveces) 151 6.53
4 (casi nunca) 60 2.59
5 (nunca) 127 5.49
97 (no sabe) 66 2.85
98 (no contesta) 40 1.73
Total 2,313 100.00
Promedio 5.94
Mediana 1.00
Miaximo 98.00
Minimo 1.00
Desviacién estandar 20.07
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APORTA AL PRESUPUESTO DEL HOGAR

Valor Cuenta Porcentaje

0 (no aporta) 225 9.73
1 (aporta) 2,088 90.27
Total 2,313 100.00

Promedio 0.90

Mediana 1.00

Maximo 1.00

Minimo 0.00

Desviacién estandar 0.30

ZONAS GEOGRAFICAS

Valor Cuenta Porcentaje
Sur rural 464 20.06
Sur urbano 478 20.67
Este rural 94 4.06
Este urbano 47 2.03
Norte rural 152 6.57
Norte urbano 536 23.17
Gran Santo Domingo rural 34 1.47
Gran Santo Domingo urbano 508 21.96
Total 2,313 100.00
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ADULTOS POR HOGAR

Valor Cuenta Porcentaje
0 1 0.04
1 506 21.88
2 1,030 44.53
3 467 20.19
4 209 9.04
5 72 3.11
6 19 0.82
7 4 0.17
8 3 0.13
9 2 0.09
Total 2,313 100.00
Promedio 2.31
Mediana 2.00
Miéximo 9.00
Minimo 0.00
Desviacién estandar 1.11
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